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RESUMEN

Hoy en dia la desercidn es uno de las preocupaciones que recae en cada una de las
entidades universitarias, sean publicas o privadas, por lo cual, para poder detectarlo con
anticipacion se han creado diversos modelos predictivos, esos modelos predictivos daran
herramientas a las universidad para la retencion de dichos alumnos y que estos culminen la
carrera que en una primera instancia decidieron estudiar, las fuentes de informacion fueron
principalmente en Redalyc, Scielo y Google Académico, la elegibilidad de los articulos a
investigar se dieron discriminando publicaciones que no sean de habla hispana y de
Latinoamérica, asi mismo un periodo de maximo 12 afios. Mediante este proceso se ha
podido identificar modelos predictivos de desercion, asi como que tipos de datos y variables
son necesarios para poder llevar acabo dichos modelos y de manera adicional que algunas
herramientas que de manera conjunta fortalecen dichos modelos. Las limitaciones del
presente trabajo fueron principalmente que no se encontraron muchos modelos predictores

de desercién

PALABRAS CLAVES: Modelo predictivo, desercidn, universitaria, pre grado.
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CAPITULO I. INTRODUCCION

Para Mori (2012) segun su investigacion indica que se alcanza una tasa del 17% de
desercion estudiantil, por otro lado, Guillermo Sanchez Hernandez & Miguel Barboza-
Palomino & Humberto-Castilla-Cabello (2017) su estudio indica que dentro de las Carreras
Profesionales de la ciencia de la salud hay un 10% de alumnos que abandonan sus estudios.
La desercién es influenciada principalmente por factores econdmicos, personales-

principalmente por la errada vocacion profesional que tienen al ingresar- e institucionales.

Su presencia es visible en el escenario educativo latinoamericano, y el Perl no es
ajeno a dicho fendmeno; sin embargo, los estudios que indagan a profundidad sus causas y
consecuencias resultan escasos: basicamente, se reportan los porcentajes del promedio anual

de desercion (Mori, 2012; Heredia et al., 2015).

Es por esto que (Giron y Gonzalez, 2005; Huesca y Castafio, 2007; Donoso y Schiefelbein,
2007; Diaz, 2008; Abdala et al., 2008; Ariza y Marin, 2009; Medrano et al., 2010; Mateus
et al., 2011; Reyes et al., 2012; Piratoba y Barbosa, 2013; Celis et al., 2013) realizaron un
analisis predictivo de desercion mediante un analisis estadistico (SPSS) con la informacion

recopilada.

. Péag.
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ESTUDIANTES DE PREGRADQ”: una revision de la literatura cientifica.
Para Mauricio A. Miranda & Jheser Guzman (2017) utilizan la técnica mineria de datos, esto

tipos de clasificadores alcanza niveles estadisticos altos de deteccion, segun sus estos, sea
red Bayesiana, arbol de decisién y red neuronal alcanzaria un porcentaje de acierto de 76%,

75% y 83% respectivamente.

Para José Pablo Del Rio Arteaga (2018) usar una metodologia CRISP-DM vy juntandolo con
algoritmos de clasificacién como bosques aleatorios alcanz6 un nivel del 96% de alumnos

no desertores.

Por consiguiente, la pregunta a realizarnos sera ¢ Cuales son los modelos predictivos
que han estimado la desercion de estudiantes durante el periodo de afios 2008 y 2018? El
objetivo del presente trabajo sera el describir los modelos predictivos universitarios que
ubican a alumnos con un potencial alto de desercion. Analizaremos los estudios tedricos y
empiricos entre los afios 2008 — 2018 de Latinoamérica. La metodologia utilizada fue de

revision sistematica de la literatura cientifica.

. Pag.
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CAPITULO Il. METODOLOGIA

N

El presente trabajo se ha realizado mediante la revision sistematica de la literatura
cientifica. Para Mikhail Benet Rodriguez, Sandra Liliana Zafra, Sandra Patricia Quintero
Ortega (2015) no hace reflexionar sobre la importancia de la revision sistemaética de la
literatura cientifica, dado que es de necesidad de todo investigador revisar literaturas
nacionales e internacionales con temas de interés. Estas investigaciones a través del analisis

documental contribuyen al desarrollo de la ciencia e instituciones.

Segun Jorge Ivan Pérez Rave (2012) en su libro Revision Sistematica de Literatura
en Ingenieria, nos indica que la literatura cientifica se encuentra compuesta por 4 procesos
(identificar, describir, profundizar, divulgar), estas nos permitiran deducir las condiciones
actuales y cuales seran los desafios a posteriori, esto permitira darnos reproducibilidad de
los resultados, el cual garantiza la eficacia en la identificacion de las investigaciones mas

posicionadas y para que de este modo ayude a los investigadores o estudiantes en formacion.

Como se comento al inicio de la presente investigacion, el presente objetivo es
encontrar cuales son los modelos predictivos que se utilizan en diversas entidades educativas
universitarias para poder encontrar a los alumnos con mayor potencial de desercién. La
estrategia para poder corroborar que no se hayan duplicado las investigaciones, se ha tenido

que leer y visualizar cada una de las investigaciones para evitar este inconveniente.

Pag.
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Tabla 1. Base de datos de revisiones de literaturas cientificas parte 1.

Este articulo aborda el tema de la desercién de estudiantes en la educacién superior universitaria desde una i I. Se analizan las
distinciones que son posibles de efectuar con respecto a este término, con el propésito de poder adoptar y entender ampliamente las definiciones para futuros
trabajos sobre factores que influyen en la desercién universitaria. Ademas de haber recolectado una gran variedad de conceptos psicol6gicos, econdmicos,

6 ydelas fones entre el estudiante y la institucién. Dichos factores son predictivos para el abandono estudiantil, dado que
habria que dar més cuidado a algunas variables que son més criticas para la toma de decisiones en los estudiantes.

Las précticas institucionales vinculadas con la prevencién de la desercién de una carrera universitaria requieren cada vez mas de instrumentos validados que
permitan anticipar tal comportamiento. En este sentido han demostrado utilidad decisiva distintos modelos estadi dos a partir de i 6
referidaalos propios estudiantes, sus hogares y su desempefio académico, entre otros determinantes. Este estudio pretende mostrar laimportancia de una
serie de determinantes exploradas en otros estudios: el objetivo principal es aplicar un modelo predictivo del riesgo de desercién de estudiantes universitarios
afin de generar resultados de manera temprana y progresivamente més eficaces. El trabajo exhibe la utilidad de los modelos de duracién en una muestra de

, v la capacidad anticipatoria de I de i6n en el tiempo, a través de estimaciones de riesgo con
un modelo de Cox en cuatro momentos de los primeros meses de universidad.

En este articulo se describe la i SICOMPC con el fin de poder disponer de un programa para simulacién de control
predictivo basado en modelos. Si bien existen en el mercado algunos programas dedicados al control predictivo, ellos son en su mayoria costosos y de
estructura cerrada. SICOMPC de otro lado tiene una estructura modular e incluye ademés ventanas donde se puede simular las estrategias cldsicas de control,
con el fin de compararlas bajo criterios de estabilidad y robustez en diversos modelos de plantas de procesos.

Empirico cualitativo tipo de estudio de caso, evaluacion de cardcter
documental de la plataforma, no tiene variables, pero se indica que en este
estudio se evalud la calidad del MOOC

Este trabajo tiene doble propésito, el primero de ellos es determinar los factores asociados al rendimiento académico de los alumnos del primer affo lectivo

2014 de las carreras de Ingenieria de la Universidad de Atacama; el segundo, aguellas variables de la desercién académica. De

acuerdo ala naturaleza de los datos se hizo uso del modelo e regresién lineal miltiple, para determinar los factores asociados al rendimiento académico. En la

segunda parte se utilizé un modelo de Regresién Logistica para determinar aquellos factores que han incidido en la tasa de desercién. Para medir el

rendimiento académico se empled el ratio créditos aprobados sobre créditos inscritos y como variables exégenas, distintos factores de carécter metodologia de riesgo proporcional de Prince y Gloecler
émico, instif émit individual. Los resultados pusieron de manifiesto que las variables explicativas del rendimiento académico estan

relacionadas con las notas de ingreso a la Universidad, la asistencia a clase y el tipo de tipologia del establecimiento de procedencia. En cuanto al segundo de
los objetivos, se encontrd que las variables asociadas a la desercién académica tienen que ver con las caracteristicas de inscripcion ala universidad, esto es,
créditos inscritos como medida del esfuerzo inicial del estudiante y el rendimiento académico.

Tabla 2. Base de datos de revisiones de literaturas cientificas parte 2.
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éQué tipo de estudios se realizaron?

2012 Cualitativos y cuantitativos.
Apuntes Universitarios Peru
REDIE. Revista Electrénica de Investigacion Educativa México 2013 Cualitativos y cuantitativos.
Dyna Colombia 2008 Cuantitativos y cualitativos
COMUNI@CCION: Revista de Investigacion en Comunicacién y Desarrollo Chile 2016 Mixto

Tabla 3. Base de datos de revisiones de literaturas cientificas parte 3.

iQué variables se analizaron?  ;Cémo se realizd la medicidn? (instrumento)

Princpalmente habla saobre
) . ) X las variables de desercidn, )
Variables explicativas Oatos de los alumnos de la unversidad, varios. . . Ewncluida
mas no de algdn modelo

predictiva.

Se escluye dado que es de

\Yariables enplicativas Modeo de Con M Encluido
narteamérica
Se encluye dado que se
Multivariables SICOMPC trata de contral a nivel Encluida
industrial,
) . Encuestas, datos del departamento de computacion dela
Variables predictoras Mo e exclue Mo ze eucluye

Universidad de Atacama.

Tabla 4. Base de datos de revisiones de literaturas cientificas parte 4.
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Tabla 5. Base de datos de revisiones de literaturas cientificas parte 5.
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Tabla 6. Base de datos de revisiones de literaturas cientificas parte 6.

Rivas Guerra, C.
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PRIVADA DEL NORTE “ANALISIS DE MODELOS PREDICTIVOS QUE ESTIMEN LA DESERCION DE
ESTUDIANTES DE PREGRADOQ”: una revision de la literatura cientifica.

£0ué tipo de estudios se realizaron?

Anales de laFacultad de Medicina Peni 2002 Caso - control
Revista de Ciencias Sociales [Ve] Wenezuela 2010 Cualitativos w cuantitativos.
Educacién =<1 Espafia 2018 Cualitativos y cuantitativos.

Tabla 8. Base de datos de revisiones de literaturas cientificas parte 7.

iQué variables se analizaron? ZLomo se realizd la medicidon? [instrumento)

Wariables enplicativas Datos de los alumnos de |z urwersidad, varios. Se escluye, por eltizmpa Enchide

Wariables predictoras Datos de los alumnos de la unwversidad, varios. Mo se encluye Mo se enchuye

Excluido dada que san
Wariables explicativas y descriptivas. Datos de los alumnos de | unwersidad, varios. carreras a distanciau de Excluida
procedencia Europea.

Tabla 7. Base de datos de revisiones de literaturas cientificas parte 8.
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| IJ UNIVERSIDAD 3 i
PRIVADA DEL NORTE “ANALISIS DE MODELOS PREDICTIVOS QUE ESTIMEN LA DESERCION DE
ESTUDIANTES DE PREGRADOQ”: una revision de la literatura cientifica.
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Tabla 9. Base de datos de revisiones de literaturas cientificas parte 9.
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Tabla 10. Base de datos de revisiones de literaturas cientificas parte 10.
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PRIVADA DEL NORTE “ANALISIS DE MODELOS PREDICTIVOS QUE ESTIMEN LA DESERCION DE
ESTUDIANTES DE PREGRADOQ”: una revision de la literatura cientifica.

£0ué tipo de estudios se realizaron?

Fevista \irtual Universidad Catdlica del Morte Colombia 2013 Cualitativos v cuantitativos.
Formacién Universitaria Chile 2015 Cualitativos y cuantitativos.
A0E. Maestria en Psicologia Calombiza 2016 -

Tabla 11. Base de datos de revisiones de literaturas cientificas parte 11.

ZQué variables se analizaron? iComo se realizd la medicidn? (instrumento]

Ecluide dado que no

Variables explicativas Cuestionarios hetero-aplicados. presenta un modelo Exnchuids
predictiva.
Variables explicativas v descriptivas, Técnica de Clasificacidnen Mineria de datos Mo se encluve Mo se encluye

Seencuentra cerado la ]
- - e Excluida
publicacidn.

Tabla 12. Base de datos de revisiones de literaturas cientificas parte 12.
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PRIVADA DEL NORTE “ANALISIS DE MODELOS PREDICTIVOS QUE ESTIMEN LA DESERCION DE

ESTUDIANTES DE PREGRADOQ”: una revision de la literatura cientifica.
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Tabla 13. Base de datos de revisiones de literaturas cientificas parte 13.

| La desercidn universitaria ze ha somvertida enun problema impartante a sefinvestigada. Lataza de desersién ha legada a canstitir una de los
principales indicadares de eficiencia interna dentro de cualquisr institucion de educacian. Investigar laz causzas dela desercion con metodalogias
adecuadas que permitan predecir esta, contribuye ala toma de decizsiones dentra de |a gestidn de la unidad académica. El objetiva del prezente
proyecto cansiste en investigar w proponer una metodologia que permita identificar en farma automatica a los estudiantes con mayar iesgo de
desercidn de las carreras de Ingenieria Informatica en la Universidad Ricardo Palma. Para la implementacidn de este provecto se adoptd la
metodologia CRISP-0OM que estructura el proceso de mineria de datos en seiz fases, que interactdan entre ellas de formaiterativa. Se evaluaron los
madelas de frbales de deaisidn w Clustering para analizar el compartamienta de los estudiantes, evaluanda factares coma el rendimienta del alumna,

condicion social y aspectos socicecondmicos. La eractitud de las modelos es calculada a partir de |a infarmacion que brindd la Oficina Central de
Informatica v Computa de la Universidad Ricarda Palma, enla cual serealizéd una transformacidn y simulacidn de algunas variables para mayeor
efectividad del modela. The college desertion has become animportant problem to be investigated. The desertion rate has come 1o be one of the main
indicators of internal efficiency in any educational institution, The research of the causes of deserion with appropriate methodologies vo predict,
cantributes to decision making in the academis management The objective of this project is ta investigate and propase a methodology ta automatizally
identify students at high risk of dropping out of the Computer Engineering career at the Ricarda Palma University. Toimplement this project, we used the
CRISP-0M methodalagy ta structure the data mining process into six phaszes, which interact with each other iteratively. Ik w az applied the models of
decision trees and clustering to analyze the behavior of the students, evaluating factors such as student performance, social status and socio-
economic aspects, The accuracy of the models iz caloulated from the information provided the Central Office of Information and Computation at the
Rizardo Palma University, inwhich it waz applied a transfarmation and simulation of same wariables for greater effectiveness and perfarmance of the

La mineria de datos o Data Mining permite descubrir informacidn oculta en grandes cantidades de datos, informacidn que par procedimientos
tradicionales ez muy dificil de visualizar. Esta rama de |a computacion permite manejar y claszificar grandes cantidades de datos, paralo cual se utilizan
una gran wariedad de téonicas, entre |as que se encuentran los arbales de decisidn Cd.5 v el I03 que han demostrado ser muy eficientes para casos
especificos de prediccidn; este tipo de técnicas generan drbales gue, de acuerdo ala complejidad del tema de estudio, pueden ser muy variables: se
pueden obtener arboles con muchos nodos uhaojas en el caso de ID3 v atboles més pequefios =i utlizamas C4.5. Este anticulo muestra la construccidn
de un modelo predictiva de desercidn estudiantil, caracterizando a los estudiantes de la Universidad Siman Bolivar con el objetivo de pader predecir la
probabilidad de desercidn de los estudiantes; dicho modelo demastrd el desempenio de los algaritmos presentados para clasificar datos bajo contestos
wariables ula precizidn de una con respecta al otra. Parala creacian del modelo se wilizé 1a herramienta WEKA que permite de farma muy eficients o
procesamiento y clasificacidn de los datos con resultados satisfactarios,

Tabla 14. Base de datos de revisiones de literaturas cientificas parte 14.

Rivas Guerra, C.
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PRIVADA DEL NORTE “ANALISIS DE MODELOS PREDICTIVOS QUE ESTIMEN LA DESERCION DE
ESTUDIANTES DE PREGRADQ”: una revision de la literatura cientifica.

iQue tipo de estudios se realizaron?

Repositario Digital - URP Peni 2015 Cualitatives v cuantitativos.

Dacumentos Ped clara Colambia 2014 Cualitativos y cuantitativas.

Tabla 15. Base de datos de revisiones de literaturas cientificas parte 15.

£0ué variables se analizaron?  ;Camo se realizd la medicion? [instrumento)

arizbles enplicativas Vincent Tinto v &rboles de desercidn. CRISP-0OM Mo ze enclune Mo se enclune

Wariables enplicativas v descriptivas. Data minning Mo se enclune Mo se encluye

Tabla 16. Base de datos de revisiones de literaturas cientificas parte 16.
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PRIVADA DEL NORTE “ANALISIS DE MODELOS PREDICTIVOS QUE ESTIMEN LA DESERCION DE

ESTUDIANTES DE PREGRADOQ”: una revision de la literatura cientifica.
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Tabla 18.Base de datos de revisiones de literaturas cientificas parte 18.

Rivas Guerra, C.
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PRIVADA DEL NORTE “ANALISIS DE MODELOS PREDICTIVOS QUE ESTIMEN LA DESERCION DE

ESTUDIANTES DE PREGRADOQ”: una revision de la literatura cientifica.

iQué tipo de estudios se realizaron?

Repositorio Universidad de Chile Chile 2012 Cualitativos v cuantitativos.
Revista Fuentes Espafia 2015 Cualitativos v cuantitativos.
Revista Pensamiento Americano Colombia 2013 Cualitativos v cuantitativos.

Tabla 19. Base de datos de revisiones de literaturas cientificas parte 19.

iQué variables se analizaron? | ;Cdmo se realizd la medicién? [instrumento]

Se escluye dado que ez de

\ariables Descriptivas Data Miring v programacion b Excluida
norteamérica
Princpalmente habla sobre
’ - ’ - laz variables de desercion, .
\ariables enplicativasz Datos de los alumnos de |2 unversidad, varios, . . Excluida
més no de algdn modelo
predictiva,
Variables enplicativas Mimeria de datos y herramisnta WEKA Mo se encluye Mo se encluye

Tabla 20. Base de datos de revisiones de literaturas cientificas parte 20.
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PRIVADA DEL NORTE “ANALISIS DE MODELOS PREDICTIVOS QUE ESTIMEN LA DESERCION DE

ESTUDIANTES DE PREGRADQ”: una revision de la literatura cientifica.
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Tabla 21. Base de datos de revisiones de literaturas cientificas parte 21.
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Tabla 22.Base de datos de revisiones de literaturas cientificas parte 22.

Rivas Guerra, C.

Pag.
21



A
"p
| I4 UNIVERSIDAD 3 i
PRIVADA DEL NORTE “ANALISIS DE MODELOS PREDICTIVOS QUE ESTIMEN LA DESERCION
ESTUDIANTES DE PREGRADOQ”: una revision de la literatura cientifica.

(ue Hpa e watutlios se swalisurund

Favirm s Muwo wa de bwvesogecion Educerne Moo 20 Cuswrvrarnn
Carmo de rbormacion Tecnoldgee Chie Crie 201 Owroa Crsarmstives
Fepamciic Urieckied Thors s Fedesos Sania Muia Chde ow Cusmhcs » Custraves
Sclenmihc slecnonic any ordre Orde 20 Cuslt wiiod Y cuwrr ateos
2T IIT Pl s o s T bermshingra T PHTCH [ E. ;T SO

Tabla 23. Base de datos de revisiones de literaturas cientificas parte 23.

i0ué variables se analizaron?  ;Como se realizé la medicion? [instrumento)

Toma carreras como Misica
. L . . .. L educacidn, no tan
Wariables descriptivainferencial Regresidn logistica multivariade " Mo se ercluye
centrado en las carreras a
conocer.
. - Mineria de datos, &rtboles de decizidn, Bayes, redes
Wariables descriptivas Mo se encluye Mo se encluye
naturales.
. - - Mineria de datos, algaritmas Bandam Farest, tgradient y
Wariables explicativas y descriptivas. . Mo se excluye Mo se ercluye
boasting
\'ariables explicativas y dezcriptivas. Arboles de dezercidn. CEAD. Mo se excluye Mo se excluye
L Se encluye, dado que esti .
Si0 Dlata mining ¥ a Excluida

eninglés.

Tabla 24. Base de datos de revisiones de literaturas cientificas parte 24.
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CAPITULO Ill. RESULTADOS

A continuacion, se presentara las siguientes imagenes con mas detalle sobre cuél ha
sido la forma de poder escoger los temas mas relevantes para el presente estudio. Teniendo
en cuenta lo siguiente; el tiempo de antigiedad de los documentos Figura 4, los paises de
procedencia Figura 2, asi como el continente Figura 3 y la metodologia realizada en los
estudios Tabla 24. Teniendo toda esta informacidn, llegamos a los motivos de inclusion y
exclusion de las investigaciones que seran las siguientes: seran 10 estudios que se tomaran
en cuenta; seran de un periodo maximo de 12 afios de antigliedad, de variables cualitativas
y cuantitativas, sélo a nivel Sudamérica y segun los motores de busqueda o de revistas como
Scielo, Redalyc y Google académico Figura 1. Finalizando, en la Figura 6. luego de haber
encontrado las investigaciones que se revisaran, ya habiendo hecho los filtros mencionados
lineas arriba, nos damos con la informacion final de los tipos de modelos usados por las

investigaciones recabadas en el presente estudio.

Péag.
23

Rivas Guerra, C.



UNIVERSIDAD i .
PRIVADA DEL NORTE “ANALISIS DE MODELOS PREDICTIVOS QUE ESTIMEN LA DESERCION DE

ESTUDIANTES DE PREGRADQ”: una revision de la literatura cientifica.

N

Buscadores Utilizados

14 13
12
10
8
6 H Google Académico
6
Redalyc
4
Scielo
2 1
0
Google Académico Redalyc Scielo
Figura 1. Resultados segun buscadores.
Procedencia de Busqueda
Venezuela
; 5%
Perd
15% Chile
30% = Chile
= Colombia
= Espaiia
Meéxico = México
15%
= Pert
= Venezuela
Eslr;;/na Colombia
. 25%

Figura 2. Procedencia de busquedas de informacion.
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Procedencia de Continente

Europa

Centroameérica
15% 10%

= Europa
= Sudamérica

Centroamérica

Sudamérica
75%

Figura 3. Procedencia de busquedas segun continentes.

Caso - control 1
Cualitativos y cuantitativos. 13
Cuantitativa 1
Cuantitativos y cualitativos 1
Datos Cuantitativos 1
Mixto 1
S/D 2
Total general 20

Tabla 25. Metodologias de estudios empleados en las
investigaciones.
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Fecha de Publicacién de Investigaciones

4.5

3.5

4
3 3
3
2.5
2 2 2
H Total
1.5
1 1 1 1
0

2002 2008 2010 2012 2013 2014 2015 2016 2017 2018

N

=

Figura 4. Fecha de publicaciones de investigaciones por afio.

Porcentaje de casos a excluir o incluir

No se excluye
50%

Excluido
50%

= Excluido

= No se excluye

Figura 5. Porcentaje de casos que se evaluaran en la presente
investigacion.
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Tipo de Modelos Predictivos usados en las Investigaciones

Riesgo proporcional Andlisis de eventos
de Prince y Gloecler histéricos
10% 10% = Andlisis de eventos histdricos
Arboles de desercion.
Proceso KDD CBAD.

10%
10% = Arboles de desercién. CBAD.

Muestreos aleatorios
estratificado.
10%

= Data Mining

= Muestreos aleatorios estratificado.

= Proceso KDD

Data Mining
50%

= Riesgo proporcional de Prince y
Gloecler

Figura 6. Tipos de Modelos predictivos usado en las Investigaciones.

Teniendo en cuenta la siguiente informacion de la Figura 6 se detallara los tipos de modelos

predictivos que son mencionados en esta.

Data Mining: es definido como un proceso de extraccion de conocimientos Utiles y
comprensibles, que no es conocido, que se obtienen desde almacenes de datos muy grandes y de
diferentes formatos.

Otra forma de poder describir el Data Mining como una explotacion de busquedas de

informacién muy importante en grandes volumenes de datos.

KDD: Knowledge Discovery in Databases, conocido como un proceso de descubrir

informacidon realmente Gtil y conocimientos dentro de una base de datos.

Muestreo aleatorio estratificado: técnica de muestreo que se puede utilizar cuando dentro
de una poblacién puedes distinguir claramente subgrupos o subpoblaciones. Mediante esta técnica
de muestreo, la seleccion de los elementos que seran parte de la muestra seran separados dentro

de un estrato.

Arboles de decision: son posibles resultados que se pueden dar mediante una relacion de
decisiones. Se usa para poder encaminar ideas o anticipar mateméticamente mediante un algoritmo

para una mejor opcion.
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N

en que ciertas situaciones se produzcan y esta, esta controlado mediante una determinada

unidad de tiempo.

CAPITULO IV. CONCLUSIONES

La revision de literatura cientifica nos muestra que hoy en dia los modelos predictivos
son herramientas muy necesarias como apoyo a las entidades educativas para poder tener un
conocimiento mayor de los motivos de desercion de los alumnos y de esta manera buscar

una manera de mitigar dichas situaciones.

Se llega a la conclusion que el DATA MINING es una metodologia preponderante
durante el periodo 2008 y 2018 en todos los modelos de prediccion como se puede visualizar
en la Figura 6. Este modelo al juntarse con otras herramientas como arboles de decision,
CRISP-DM, asi como apoyado con programacion se puede hacer una herramienta mucho

mas fuerte y confiable.

Los métodos no haran que el alumno no se vuelva desertor, pero nos ayudara a tener
conocimiento del riesgo que puede tener y como podemos ayudarlo para que no haga este
cambio, por otro lado, cada persona (alumno) es un mundo distinto por lo que por mas que
tengamos herramientas cada uno tiene un poder de decisién segin su entorno y otros

factores.

Son muy pocas las universidades peruanas que cuentan con un modelo predictivo de
desercidn, es por ello que hemos podido tener una limitacién de informacion, dado que s6lo
se ha podido encontrar un modelo predictivo a nivel nacional, a diferencia de nuestro vecino
mas cercano, Chile, que en la preocupacion de sus estudiantes tanto de entidades publicas

como privadas si cuentan con modelos de prediccion que estimen la desercidn de estudiantes.
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