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Resumen 

El estudio aborda la necesidad de predecir el bajo rendimiento en sexto grado, 

utilizando datos institucionales de calificaciones, conducta y asistencia, para apoyar 

decisiones pedagógicas oportunas. El objetivo fue comparar la efectividad de tres 

algoritmos de aprendizaje automático, Regresión Logística (RL), Decision Tree (DT) y 

Random Forest (RF) en los cursos matemática y comunicación durante 2024 y 2025. El 

diseño fue aplicado, no experimental, longitudinal; Los modelos fueron entrenados con 

datos del 2024 y se evaluó con 2025 (B1–B2). Se analizó la correlación (punto-biserial) 

y se evaluó desempeño mediante accuracy, precisión, recall y F1-Score. Los resultados 

confirmaron una asociación negativa y significativa entre variables académicas y riesgo 

(nota: r = −0.714 en matemática; −0.799 en comunicación; p < 0.001). En pruebas, DT 

obtuvo el mejor rendimiento (comunicación: accuracy 0.975; F1 0.978; matemática: 

0.950; F1 0.953), superando a RF y RL. En la vista binaria de riesgo logró cero falsos 

positivos y detección completa de casos severos, generando listas de intervención 

accionables y priorizables por severidad. Se concluye que los modelos de ML son eficaces 

para el problema estudiado y que Decisión Tree es el modelo recomendado para su 

implementación escolar, con reentrenamientos periódicos, validación docente y 

salvaguardas éticas. 

 

 

Palabras Claves 

Rendimiento académico; Machine learning; decision tree; CRIPS-DM; Scikit-

leanr 

 



NOTA 

El contenido de la investigación no se encuentra disponible 

en acceso abierto por determinación de los 

propios autores, en concordancia con en el Texto Integrado 
del Reglamento RENATI (artículo 12), la Directiva N°048-2020-
CONCYTEC-P que regula el Repositorio Nacional Digital de 
Ciencia, Tecnología e Innovación de Acceso Abierto (ALICIA) 
administrado por el pliego Consejo Nacional de Ciencia, 
Tecnología e Innovación Tecnológica - CONCYTEC y la Ley N°
29733, Ley de Protección de Datos Personales.
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