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RESUMEN

La investigacion "Prediccion de la resistencia a la compresion de concreto de 210 y
175 kg/cm? con redes neuronales artificiales” tuvo como objetivo determinar la precision de
la prediccién de una red neuronal artificial (RNA) para determinar la resistencia a la
compresion de concreto por medio del andlisis estadistico de los datos de resistencia
predichos en comparacion con los obtenidos en laboratorio. Para ello, se cre6 una base de
datos historicos de disefios de mezcla y se programé una RNA en Python capaz de predecir
la resistencia a la compresién de ambos tipos de concreto. Luego, se elaboraron probetas de
concreto de 15 x 30 cm para cada tipo de resistencia, siendo 54 en total y se determiné su
resistencia a la compresiéon a los 7, 14 y 28 dias mediante ensayos de laboratorio. Los
resultados mostraron que la RNA tiene un error méaximo promedio de 4.3 % en los 28 dias

para concreto de 175 Kg/cm? y de 4.7 % para 7 dias para un concreto con disefio 210 kg/cm?

PALABRAS CLAVES: Resistencia a la compresion, redes neuronales, prediccion,

ingenieria civil, nuevas tecnologias.
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